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개발자用

노트북환경,라이

브러리

a. Semi-Auto Labeling 

b. Best Model Proposal

c. Hyper-parameter Opt.

d. Residual Net. 

e. Inception Net.
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旣존재하는다양한모델
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학습을 위한 파라미터 (추천)

- 학습율:  0.5 → 0.02

- 학습 데이터 수(1회): 16 → 64

- 학습 가속율: 0.5 → 0.9
학습시간

추천미적용
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학습을 위한 파라미터 (초기)

- 학습율:  0.5

- 학습 데이터 수(1회): 16

- 학습 가속율: 0.5 

기대 효과





Network #1 Network #2 Network #3 Network #4 … Network #N

Data #1 √ √ √ - ... √

Data #2 - √ - √ … -

Data #3 - √ √ √ … -

Data #4 √ - - √ … √

Data #5 √ - √ - … -

. . .

Data #M - √ √ √ … √











후보 모델 선발

비유사도 기반 평가 단기간 학습

Target Data
feature

Domain Discriminator

feature 특성분석

결함
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학습

loss curve∫Ldt

학습속도분석

Target Data

CAM PCA

activation 분석

Target Data

𝒔𝒄𝒐𝒓𝒆𝒇𝒊𝒏𝒂𝒍 = 𝒇(𝑭𝒆𝒂𝒕𝒖𝒓𝒆, 𝑨𝒄𝒄𝒖𝒓𝒂𝒄𝒚, 𝑺𝒑𝒆𝒆𝒅)

Accuracy Speed

□ 모델 선택 과정













※ 비공개처리되었습니다.
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