








- 데이터 –

“정제 작업, 답안지만들기
..힘들어요…”

…
“나는 AI 를 하고 싶은데..

가내수공업을하고 있는느낌..ㅠㅠ”

- 모델 개발 –

“이 많은 실험을 ..
일일이다 해봐야아나요? ”

…
“언제 다 하지….ㅠㅠ?”



기업비즈니스를위한대규모 AI로의전환을위한고려사항

R&D Scale
Enterprise Scale

Operationalization of AI
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1 학습데이터 Labeling 과정을자동화하는기능 (Auto Labeling)

2 대용량데이터수집/전처리/학습과정을분산처리기능 ( Distributed Model Training)
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반쯤학습한모델에게남은 unlabeled data를 추론해보라고하고, 답이불확실한 data만 labeling
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학습데이터를분석하여대표데이터에대해서만사람에게 labeling을 요청한후, 

데이터를학습해가면서명확하지않은데이터건만사람에게 labeling 추가요청



공개데이터 (STL10) 대상 , 20%의 Label 정보로 Auto Label 정확도 98% 달성





http://cocodataset.org/

http://cocodataset.org/


Reference:  eng.uber.com/horovod
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> 86,000 Lines of Code



Brightics DL – Usage



Brightics DL (Shipping Today) –
Parameter Server Performance



Brightics DL – Horovod Performance
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No GPUs Images/sec Scale factor

1 1 31

2 2 54 1.75

3 4 84 1.57

4 8 164 1.95

5 16 339 2.07

6 32 599 1.77

7 64 1152 1.92

8 128 1984 1.72



Brightics DL – Available Now
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도입전

10만 건 25일 소요

● ●●

1차(14일) 2차(8일) 3차(3일)

유형 분류 Cross Check Review

 결함유형 분류(41종)

 육안 분류

 개괄적 그룹핑

 분류결과 상호비교

 정밀 그룹핑, 상세조정

전문인력(2인)

 결과 리뷰

 모호한 결함 제거

도입후

[총 10일 소요]

4회 Iteration

회당 5% 추가 라벨링

→ 총수작업 2만여 장

Auto 
Labeling

투입 비용 절감 : 인력 투입 절감, 2인(100%) → 2인(50%)

정제 품질 확보 : 분류 결과가 단일하고 재현가능



도입후도입전

[분산학습속도측정결과]

현장이미지데이터의

8개의 GPU로학습시, 

5.2배 빠른학습성능
: 200 x 128 x 3 channel 50,000장 1.0 
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